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A
lgorithm

en,V
orlesung

7,W
eicker

9

�

S
trategieparam

eter

�

eine
bessere

A
usrichtung

der
Individuen

im
S

uchraum

istm
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A
lgorithm

en,V
orlesung

7,W
eicker

12



E
S

:
S

elektion
�

K
om

m
a-S

elektion  ¡ ¢
£¤

(£¥¡

)

£

K
inder

w
erden

auf¡

beste
Individuen

reduziert

m
eist: ¦§©¨

ª
m

it «¬®­
ª­
«¯

�

P
lus-S

elektion  ¡ °
£¤

£

K
inder

und¡

E
ltern

w
erden

auf¡

beste
Individuen

reduziert

S
elbstanpassung

scheinthier
nichtso

gutzu
funktionieren

E
volutionäre
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A
lgorithm

en,V
orlesung

7,W
eicker

18


