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A
ufnahm

e
von

E
nergie

–
P

roduktion
von

genügend
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1: EINGABEN: Permutationen ÉËÊÍÌÎÉÐÏÒÑÔÓÔÓÔÓÕÑÖÉØ×ÚÙ undÛ ÊÍÌ Û Ï ÑÔÓÔÓÕÓÔÑ Û × Ù
2: for Knoten ÜÞÝàßâáãÑÕÓÔÓÔÓÕÑåäçæ do

3: èçé Index aus ßâáãÑÔÓÕÓÔÓÔÑåäçæ mit ÜêÊëÉØì
4: íîé Index aus ßâáÒÑÔÓÕÓÔÓÔÑåäçæ mit ÜêÊ Ûðï
5: ñóòåô�ÌVÜõÙöé÷ßøÉîù�ù ì�ú ×üûþý ÿ mod ×�ÿ ú Ï ÑÖÉÐù ì mod ×�ÿ ú Ï ÑÛ ù�ù ï ú ×üûþý ÿ mod ×�ÿ ú Ï Ñ Û ù ï mod ×�ÿ ú Ï æ
6: end for

7:
� Ïóé wähle zufällig aus � Ì�ßøè^ÏÒÑVí Ï æÒÙ

8: for èçÊÍá to ä�� á do

9: � é ß�� Ýñóòåô�Ì � ì Ù	��
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 minimal æ
10: if ���Ê�� then

11:
� ì�ú Ï é wähle gleichverteilt zufällig aus �

12: else

13:
� ì�ú Ï é wähle gleichverteilt zufällig ausßâáãÑÕÓÔÓÕÓÔÑåäçæ�
óß � ÏÒÑÔÓ ÓÕÓÔÑ � ìåæ
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A

lgorithm
en,V

orlesung
2,W

eicker
19


