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ünschtsind,

aber
die

nichtzw
ingend
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itgültigen

Individuen
initialisiert.

�

S
pezielle

genetische
O

peratoren
garantieren,daß

jede

erzeugte
Lösung

auch
eine

gültige
Lösung

ist.

�

Liefertm
eistbessere

R
esultate

als
A

nsätze
m

itS
trafterm

en

�

sind
noch

alle
Lösungskandidaten

erreichbar?

�

B
eispiele:O

peratoren
beim

T
S

P,arithm
etischer

C
rossover

in

konvexen
R
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E
volutionäre
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A
lgorithm

en,V
orlesung

10,W
eicker

8



” K
indstod

“
�
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A
lgorithm

en,V
orlesung

10,W
eicker

9

G
enetisc

hes
R

eparieren

�

Illegale
Individuen

w
erden

im
G

enotyp
repariert

�

D
er

veränderte
G

enotyp
ersetztden

illegalen
G

enotyp

(vergleiche:H
ybridisierung

gem
äß
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ungültige

Individuen�� �
�

E
volutionäre
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